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CLOUD COMPUTING

Un sistema che permette di
salvare ed elaborare i dati on-
line invece che su computer
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CLOUD COMPUTING NEL SETTORE FORESTALE

ARGHIVIAZIONE SCALABILE

Utilizzo di servizi di archiviazione cloud

Gestione semplificata dei grandi dataset

ANALISI GEOSPAZIALE

Piattaforme cloud per 'analisi di immagini satellitari
Es. Google Earth Engine, AWS Earth Observation

COLLABORAZIONE IN TEMPO REALE

Strumenti di collaborazione cloud
Accesso condiviso a dati e report

PREVISIONI MACHINE LEARNING

Algoritmi di machine learning per previsioni ambientali
Addestramento e impleentazione direttamente in cloud




BENEFICI

EFFICIENZA OPERATIVA

Accesso istantaneo ai dati

Ottimizzazione delle risorse

SOSTENIBILITA AMBIENTALE

Uso efficiente delle risorse.

RIDUZIONE DEI COSTI

Minori investimenti in infrastrutture locali

Pagamento basato sull'uso



BIG DATA

Il termine Big Data € usato per indicare
un insieme di nuove tecnologie per

acquisire,

elaborare,

OF THE DAY

mantenere, minute

visualizzare

dati che altrimenti sarebbero
intrattabili con le odierne tecnologie.

¥ LocaliQ




VOLUME

Enormi volume di dati da gestire
e analizzare

VELOCITY

Enormi quantita di dati generate
e trasmessi ogni secondo

VARIETY

Molteplici  formati  di  dati
strutturati e non, da varie fonti

VERACITY

L'affidabilita e la qualita del dato
spesso non e garantita

LE ‘V" DEI BIG DATA

VALUE

Trasformazione dei
dati in informazioni,
conoscenza e valore



BENEFICI

Maggiore
comprensione dei
< fenomeni
Sviluppo di
nuovi prodotti

: : e servizi
Velocizzazione

oSISEREIS

Miglioramento
dei processi

— decisionali
Riduzione dei

costli




INTELLIGENZA ARTIFICIALE

L'intelligenza artificiale (Al) & una
disciplina della computer science
che si occupa della creazione di
sistemi e programmi in grado di

eseguire compiti comunemente

eseguiti dall'intelligenza umana.



FUNZIONAMENTO DELL’AI

RACCOLTA DATI

L'IA inizia con la raccolta di grandi quantita
di dati pertinenti al problema da risolvere.
Dati vari (testi, immagini, suoni o qualsiasi
altra forma di informazione).

APPRENDIMENTO AUTOMATICO

| modelli di machine learning vengono
addestrati dati preparati.
Durante il processo di addestramento, il

utilizzando i

modello impara attraverso i dati, arrivando
a fare previsioni o prendere decisioni senza
essere esplicitamente programmato.

USO DEI MODELLI

Dopo essere stato addestrato, il modello
puo essere utilizzato per fare predizioni o
prendere decisioni su nuovi dati. Il sistema
imparato durante
risolvere problemi

applica cio che ha
I'addestramento per
reali.

PREPARAZIONE DEI DATI

| dati raccolti vengono elaborati e preparati
per I'analisi: dati,
normalizzazione, trasformazione in un

pulizia dei

formato adatto per I'elaborazione.

ALGORITMI DI APPRENDIMENTO

Gli algoritmi di apprendimento automatico
sono la "logica" che guida il processo di
apprendimento. Ci sono diversi tipi di
algoritmi, tra cui algoritmi di
apprendimento supervisionato e algoritmi
di apprendimento non supervisionato.

I modello pud essere continuamente
migliorato ricevendo feedback sulle sue
prestazioni. L'ottimizzazione continua e
importante per adattarsi a
informazioni e migliorare I'efficacia nel

tempo.

nuove
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Approcci tradizionali di ', =g=
monitoraggio non compatibili S

0%




AREA DI STUDIO

47°

46°1

45°

44°4




DATI TELERILEVATI SENTINEL-2

2018-04-09

Monthly NDVI

I e, e ST A

2018-03-12

2018-02-12

2018-01-15
2017-12-18
2017-11-20
2017-10-23

2017-09-25

2017-08-28

2017-07-31

Q

@ 2017-07-03 =

T T
2017-06-05 1 1 =
201705081 T T -+ T =
201704401 = = = = = T = = = T
20703431 = = = = 1 1 1 1 % -
702431 = T = = + T T + + i
270467 : I I T ; ; T T = = =
0164219 - : : . = 2 . = = < = < =
01611211 T T i T T I - 1 1 1 s
mews) S 5 T =TT T T Segmentation

2016-09-26

32TLQ  32TLR  32TMQ 32TMR 32TNQ  32TNR  32TPQ  32TPR  32TQP  32TQQ 32TQR  33TUL  33TUM
tile

BIG DATA




CLOUD COMPUTING
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CLOUD COMPUTING
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FULLY CONNECTED NEURAL NETWORK
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APPROCCIO DI MAPPATURA
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RISULTATI

Poplar plantation in test-set

A Predicted MLP
poplar non-poplar
plantation | plantation
(4]
3| poplar TP FN
§ plantation 1124 32 1156
2| non-poplar FP TN
2| plantation 2307 22375 24682
3431 22407
B Predicted LR
poplar non-poplar
plantation | plantation
3 | poplar TP FN 1156
§ plantation 1053 103
& | non-poplar | FP TN 24682
& | plantation | 1701 22981
2754 23084
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NEXT STE

GEDI LiDAR data Sentinel-1 SAR Sentinel-2 Multispectral
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High-resolution canopy height map in the Landes forest (France)
based on GEDI, Sentinel-1, and Sentinel-2 data with a deep

learning approach.
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TELERILEVAMENTO ECOSISTEMI FORESTALI

RILIEVI A TERRA

Resta una componente imprescindibile per la
validazione dei modelli previsionali oltre che per
conoscere il territorio e le dinamiche in corso

CLOUD COMPUTING

BIG DATA
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INNOVAZIONI OPERATIVE PER IL
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